
 

 
Calle 120 y 50 – 2do piso (1900) La Plata             Pág. 1 de 3                  http://postgrado.info.unlp.edu.ar     
TEL-FAX: (54) 221-4273235                                                           E-Mail: postgrado@lidi.info.unlp.edu.ar   

 

 

 

 
 

PROCESAMIENTO PARALELO 
APLICADO A BIG DATA 

 
 

Año 2019 

 
 

Carrera: Maestría en Inteligencia de 
Datos orientada a Big Data 

Carga Horaria:  64 Hs. 
                
Profesor a Cargo:  
Ing. A. De Giusti - Dr. Enzo Rucci 

 

 

OBJETIVO 
 
Aplicar los conceptos fundamentales del procesamiento paralelo al caso de grandes volúmenes de 
datos (Big Data). 
Presentar sistemas de almacenamiento de Big Data y herramientas de procesamiento paralelo 
sobre los mismos. 
Analizar el empleo de técnicas y herramientas de HPC (High Performance Computing) en 
tratamiento de Big Data, desde el punto de vista rendimiento y eficiencia. 

 

 

MODALIDAD DE EVALUACION 
 
Evaluación escrita individual. 
Alternativamente definición de trabajos aplicados a defender en forma individual, dentro de un 
plazo determinado (en principio 3 a 6 meses). 

 

 

PROGRAMA 
 
Unidad 1: Conceptos básicos de paralelismo 
 
Procesamiento paralelo. Arquitecturas paralelas. Servidores, Clusters y Cloud.  Modelos de 
programación. Métricas. Herramientas. 

 

 
Unidad 2: Introducción a Big data. Relación con Paralelismo 
 
Fundamentos. Objetivos. Modelos de datos y modelos de procesamiento. Paradigma Map-Reduce. 
Apache Hadoop. Por qué paralelismo sobre Big Data? 
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Unidad 3: Sistemas de almacenamiento para Big Data 
 
Sistemas de archivos distribuidos. Clasificación. Apache HDFS. 
Bases de datos relacionales. Bases de datos NoSQL. Hive, Shark, MongoDB, Cassandra. 
 
 
Unidad 4: Procesamiento paralelo en Big Data 
 
Variantes y extensiones de Map-Reduce.  
Procesamiento por lotes y stream. Hadoop, Spark, Storm. 
Técnicas de programación.  
Evaluación de rendimiento. Optimización en el acceso y la comunicación de datos.  
Tuning de parámetros.  
Análisis de la eficiencia energética en algoritmos paralelos sobre Big Data. 
 

 
Unidad 5: Casos de estudio 
 
Análisis de problemas sobre grandes volúmenes de datos de diferentes clases (texto, señales, 
secuencias, grafos, imágenes) y su tratamiento con herramientas clásicas de Big Data y posibles 
optimizaciones con algoritmos paralelos. 
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